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[국문초록]

본 연구는 2016년부터 2023년까지 중국 학술지 '韩国语教学与研究

(한국어 교수와 연구)'에 게재된 논문들의 언어 사용 및 연구 주제의 변

화를 분석하고 이에 대한 한국어 교육적 시사점을 제언하는 데 그 목적

이 있다. 분석 대상 논문은 총 711편으로 이 중에서 중국어로 발표된 

272편은 복수의 번역자가 신뢰도 검정을 거쳐 번역하였다. 자료 수집

은 중국 국가 지식 인프라(CNKI) 사이트를 통해 논문을 수집하고, 전

처리 과정을 거쳐 데이터 분석을 수행하였다. 측정도구는 키워드 빈도

분석, 언어 네트워크 분석, 시계열 회귀분석 및 토픽 모델링을 통해 연

구의 주요 주제를 도출하고 시간의 흐름에 따른 변화 양상을 파악하였

다.

첫째, 언어 네트워크 분석 결과, 키워드 출현 빈도분석과 중심성이 

높은 어휘는 ‘번역, 교육, 언어, 문학’ 등이 핵심 주제어로 나타났다. 이

를 통해 해당 주제와 관련 연구가 학술지에서 중요한 위치를 차지하고 

있으며, 이들 키워드를 중심으로 연구 주제들의 군집화가 이루어졌음

을 확인할 수 있었다. 둘째, 토픽 모델링을 통해서 총 9개의 주요 연구 

주제가 도출되었으며, 이 중 교육 관련 주제가 전체의 가장 높은 비율

을 차지했다. 셋째, 연구 주제의 변화 양상을 시계열 분석한 결과, 문학 

관련 연구는 시간이 지남에 따라 감소세가 명확했으며 교수, 전공/대학 

관련 연구는 증가 추세를 보였다.

본 연구는 중국 학술지에서 한국어 교육 연구의 학문적 관심이 변화

하고 있음을 보여주며, 특히 중국어 논문의 비율이 증가하고 있다는 점

에서 중요한 시사점을 제공한다. 향후 연구에서는 이와 같은 변화가 지

속될 가능성을 모니터링하고, 더 정교한 분석 도구를 활용해 장기적인 

연구를 진행할 필요가 있다.

주제어 : 중국에서의 한국어 교육, 연구 동향 분석, 시계열 회귀분석, 언어 네

트워크 분석, 토픽 모델링
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1. 들어가는 말

본 연구는 과학적 기법을 사용하여 중국 학술지 ‘韩国语教学与研究

(한국어 교수와 연구)1)’에 게재된 논문들의 주요 연구 주제의 변화를 점

검하고, 향후 중국에서 ‘한국어 교육’ 연구의 방향성에 대해서 시사점을 

제시하는 데 그 목적이 있다. 이를 위해서 토픽 모델링(topic modeling)

과 언어 네트워크 분석(semantic network analysis) 기법을 활용하여 

총 711편의 논문을 수집하고 이를 분석하고자 한다. 이 중에서 272편

의 논문이 중국어로 쓴 논문이어서 한국어로 번역하여 분석하였다.

1992년 중한 수교 이후 각 분야에서 활발한 교류와 협력이 이뤄졌

고, 한국어는 양국 문화교류의 중요한 매개체로서 중국에서도 발전했

다. 또한 이러한 교류와 협력은 한국어 교육의 학문적 발전을 증가시켰

다. 중국에서 ‘한국어 교육’과 관련된 연구 주제로는 이론적인 한국어 

문법 연구, 한국어 교육 방법, 한국어 교육 연구 방향의 제언 등과 같은 

순서로 연구하고 있다(王菲, 2022; 金银花, 2023; 张晶∙王平平, 2019).

이에 중국에서의 ‘한국어 교육’ 관련 연구 동향을 분석한 논의들을 

찾아볼 수 있다. 먼저 张晶∙王平平(2019)은 2014~2018년 중국 사이

트에 발표된 562편의 석박사 논문을 대상으로 각각 논문의 시기, 연구 

유형, 연구 주제로 구분하고 연구 동향을 분석하였다. 연구의 주제 분

류에서는 연구자가 언어, 문학, 문화, 번역, 교육 다섯 가지로 나누어 

분석하였다. 이 중에 문학과 문화 하위 분류에서 모두 ‘사상 연구’ 주제

를 포함하고 있어서 연구자 개인의 주관적 분석을 벗어난 과학적인 분

석 방법을 통한 객관적 분류 방법의 필요성이 제기된다. 최근 정보통신 

기술의 발달로 대규모 데이터 처리 방법을 언어 연구에서도 응용하고 

있다. 데이터 분석 기법은 데이터의 양과 복잡성이 증가함에 따라 진화

해 왔다. 초기의 소규모 자료를 대상으로 한 통계적 분석 기법에서부터 

현재의 빅데이터 분석을 위한 AI 분석에 이르기까지, 데이터 분석의 범

위와 능력은 계속해서 확장․진화하고 있다. 특히 자연어 텍스트 내에 포

함된 주제나 관계를 발견하기 위한 분석 기법으로 토픽 모델링(Topik 

1) 본 논문에서 중국 학술지 ‘韩国语教学与研究’를 중국어가 아닌 ‘한국어 교수와 연

구’로 한국어로 기술하겠다. 
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Modeling)이 사용되고 있다(Blei D. M., 2012). 

하지만 중국에서 빅데이터 분석 기법을 활용한 한국어 교육의 연구 

동향을 분석한 연구는 많지 않다. 薛娇(2023)는 2000년부터 2021년

까지 중국 학술지에 발표한 연구를 한국 KCI 데이터베이스에서 검색하

여 539개 문헌을 연구 대상으로 분석하였다. NetMiner 4.0 소프트웨

어의 시각적 분석과 LDA 모델링 기능을 사용하여 20년 동안 중국어 

원어민의 한국어 교육에 관한 연구 현황을 분류하였다. 그러나 중국 본

토에서 발표한 ‘한국어 교육’의 연구 동향 분석은 아직 활발하게 이루

어지지 않고 있으며 이에 연구의 필요성이 제기된다.

한국에서는 중국인 학습자에 관한 한국어 교육 연구가 활발하게 이

루어지고 있고, 한국어 교육의 연구 동향을 점검하는 논의도 많은 관심

을 나타내고 있다. 이정희(2014)의 연구는 학술연구정보서비스(RISS)

와 국회도서관에서 1,288편의 연구를 수집하고 중국인 학습자 대상으

로 한국어 교육 동향을 연도별, 유형별, 주제별, 연구 방법별로 살펴보

았다. 그러나 분류 기준이 명료하지 않아 연구자가 이론적 분류 기준을 

보완하여 재구성하였지만, 상위 주제 ‘학습자 요인’과 ‘학습자 사전 개

발’은 공통적인 학습자 요인으로 볼 수 있으므로 중복된 부분이 있다. 

원미진(2018)에서는 중국어권 학습자의 한국어 교육 연구 동향을 분석

하기 위해 RISS에서 1,444편 석박사 학위논문을 수집했다. 논문 수집 

과정은 연구자가 검색어를 통해 직관적으로 문헌을 수집했기에 누락된 

자료도 있을 것으로 예측된다. 연구 주제 분류도 연구자가 문법, 어휘, 

발음, 담화/화행, 기타로 분류하여 객관적이고 과학적인 방법이 부족하

다. 김민희(2020)는 중국인 학습자 대상으로 한국어 습득 연구를 LDA 

분석 기법으로 사용했지만, 연구 대상이 2003년부터 2020년까지의 한

국 국내 학위논문과 학술지 논문만 분석을 하였다. 

이상의 연구들은 연구 대상이 중국에서 발표한 연구 결과물이 아니

다. 조숙군‧김설연(2022)은 중국인 대상으로 RISS에서 483편의 학술

지 논문들을 수집하고 한국어 교육의 연구 동향을 분석하였다. 연구자

가 주관적으로 설정한 분류 기준으로 선행연구를 분석했지만, 상위 주

제 ‘한국어 교수‧학습’에 하위 주제가 ‘기능별 교수’가 나온다. 이에 대

한 분석 결과를 보면 ‘기능별 교수’에 문법(25편), 어휘(18편), 발음(14
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편), 문학(9편), 읽기(6편), 말하기(3편), 듣기(2편)로 나타나는데 이는 

상위 주제 ‘한국어 교육 내용’과 중복된 부분이 많이 있어 연구이 한계

점이라고 할 수 있겠다.

이상의 선행연구를 종합해 본 결과, 중국 내 한국어 교육 관련 학술

지를 대상으로 과학적 기법을 사용하여 연구의 흐름을 점검하고, 향후 

교육의 방향성에 관해서 제언하는 연구는 지금까지 많지 않다. 이러한 

선행연구의 한계점을 보완하기 위하여 본고에서는 중국 내 학술지 ‘한

국어 교수와 연구’에 등재된 논문 711편을 수집하여 언어 네트워크 분

석 기법과 토픽 모델링 기법을 활용한 한국어 교육의 연구 동향을 살펴

보고 이에 대한 교육적 시사점을 제시하고자 한다. 

2. 연구 방법

2.1 자료 수집 및 분석 절차

분석 대상은 중국 내 한국어 교육 학술지 ‘한국어 교수와 연구’로 

2016~2023년까지 게재된 711편의 논문을 대상으로 연구 제목의 정

보를 수집하였다. 자료 수집 및 분석 절차를 정리하면 다음과 같다. 

첫 번째 과정으로, 중국 최대의 논문 검색 사이트인 중국 국가 지식 인

프라(中国知网：CNKI)2) 해외 사이트를 통해서 ‘한국어’, ‘한국어 교육’, 

‘한국문화’, ‘조선어’, ‘조선어 교육’ 등의 검색어를 입력한 후 관련 논문

들을 확인하였다. 검색된 논문 중에서 학위 논문을 제외한 학술지를 기

준으로 재차 분류하고 서지정보를 엑셀로 저장하였다. 한국어 교육과 관

련 있는 학술지는 ‘중국조선어문(中国朝鲜语文：Korean Language in 

China)’3)과 ‘한국어 교수와 연구(韩国语教学与研究：Korean Teaching and 

2) 국가 지식 인프라(National Knowledge Infrastructure, NKI)는  중국에서 가장 

큰 논문 검색 사이트다. NKI는 중국 국내에서 검색 가능한 사이트와 해외에서 검

색 가능한 사이트로 나뉘며, 이 두 사이트는 검색 범위에서 차이를 보인다. 해외

에서 검색하는 경우 일부 논문의 수집이 제한된다. 

3) ‘중국조선어문(中国朝鲜语文, Korean Language in China)’은 중국에서 조선어(한
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Research)’4)이다. 이들 학술지에 등재된 논문을 연도를 기준으로 수

집·정리하였다. ‘중국조선어문’의 경우 모든 논문이 한국어로 되어 있

었기 때문에 별도의 번역 과정 없이 수행할 수 있었다. 이와 관련된 분

석 결과는 왕서기‧김유미(2024)를 통하여 발표하였다. 

본고에서는 ‘한국어 교수와 연구’ 학술지 272편의 논문을 대상으로 

연구 동향 분석을 시행한다. 이 학술지는 중국어로 작성되어 있어서 이

를 분석하기 위해 별도의 한국어 번역 과정이 필요하다. 그래서 두 번

째 과정에서는 중국어 원어민 2명5)이 번역에 참여하여 제목과 초록을 

번역하였다. 번역 과정은 각각의 번역자가 스스로 2회 번역(1차, 2차)

을 하고 평가자 내 신뢰도6)를 측정한 후에 번역물을 상호비교하여 수

정하였다. 그 뒤 번역물에 대한 상호 검증을 수행한 후 다음으로 자기

조정을 거쳐 최종 번역물을 확정하였다. 

두 명의 번역자가 번역한 최초 결과물에 차이가 발생하였는데 <표 

1>과 같다. 이 부분은 의견을 조정해서 하나의 용어로 통일하고 작업

하였다.

국어) 관련 학술 연구를 다루는 중요한 학술지 중 하나이다. 이 학술지는 1977년

에 창간되어 중국조선어문 잡지사가 주관하며 발행하고 있다. 주요 연구 주제는 

조선어의 언어학적 분석, 교육 방법론, 문화적 연구 등 한국어와 관련된 다양한 

분야를 포함한다(왕서기‧김유미, 2024). 이 학술지는 중앙민족대학을 포함한 약 

10개 대학에서 핵심 학술지로 지정되어 있으며, 이는 중국 국내 학계에서 높은 

신뢰도와 권위를 가지고 있음을 의미한다. 2019년에 '중국조선어문'은 중국 국가 

지식 인프라(National Knowledge Infrastructure, NKI)에 공식적으로 등재되었으

며, 이에 따라 2019년 이후의 정보만 온라인에서 검색 및 접근할 수 있다. 

4) ‘한국어 교수와 연구(韩国语教学与研究, Korean Teaching and Research)’는 중

국에서 한국어 교육 및 연구와 관련된 유일한 전문 학술지라고 할 수 있다. 이 

학술지는 2012년에 창간되었으며, 헤이룽장(黑龍江)성에서 발행되고 있다. 한국어 

교육 및 연구에 대한 최신 학술 성과와 연구 동향을 다루며, 한국어 교사 및 학

자들에게 학술 토론과 연구 플랫폼을 제공한다(왕서기‧김유미, 2024). 

5) 번역에 참여한 2인은 모두 한국어 교육 전공자이며 1명은 한국에서 한국어 교육 

박사 과정생이며 나머지 1명은 중국에서 한국어 교사로 활동 중이다. 

6) 번역자가 2회 번역한 번역물의 신뢰도 분석 결과는 번역자 1이 99%였고 번역자 

2가 95%였다. 번역자 간 신뢰도는 97.79%로 나타났다. 
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<표 1> 번역이 다른 단어들

논문 제목 중 어휘

(중국어)
편수

최종 번역

(한국어)

1 教学 41 교수

2 译介 3 번역 및 수용

3 被动语态 2 피동

4 误读 1 오독

세 번째 과정으로, 논문 제목에서 핵심 키워드를 추출하기 위해서 데

이터를 정제하는 전처리 과정을 거쳤다. 이를 위해서 유의어, 지정어, 

제외어를 사전으로 구성하였다. 먼저 유의어의 구성은 학술 논문 저자

들이 각각 다른 단어를 사용하여 표기했지만 사실상 유사한 의미를 가

지는 키워드를 단일한 용어로 통합하는 과정을 말한다. 예를 들어서 

‘중국 전문대학, 중국 전문대학교, 중국 대학, 중국대학’ 등은 모두 동일

한 개념을 나타내므로 ‘중국대학’으로 수렴할 수 있도록 유의어 사전에 

등록하였다. 다음으로 지정어 사전의 구성은 형태소 분석 과정 중에 의

미가 분리되지 않도록 특정 용어를 정의하는 사전이다. 대표적인 예로 

‘교육과정’은 2개의 별개의 단어인 ‘교육’과 ‘과정’으로 구성되어 있는

데 각각의 단어로 분석되지 않도록 하나의 단어로 등록하였다. 끝으로 

제외어 사전은 분석에서 제외해야 할 단어들을 명시하고 분석 대상에 

포함하지 않았다. '한국', '연구', '중심' 등과 같이 연구 주제의 특징을 

명확히 드러내지 않으면서 전체 텍스트 내에서 출현 빈도가 높아 상대

적으로 그 중요성이 낮은 단어들이다. 마지막으로 더 정확한 주제어를 

추출하기 위해 무의미한 1음절 단어 ‘ㄹ7)’, ‘문’, ‘속’ 등도 제외어 사전

에 포함하였다.

네 번째 과정은, 자료를 연도별로 정리하고 논문 개수의 변화를 분석

하였다. 먼저 연도별로 한국어와 중국어 논문 구성 비율을 살펴보았다. 

각각의 언어로 발표된 논문의 증감 추이를 명확하게 살펴보기 위해 시

계열 회귀분석을 실행하였다. 시계열 회귀분석은 모두 세 구간으로 나

7) 예를 들면, ‘한국어 역행 유음화와 “ㄴ+ㄹ” 치조비음화의 관련성 연구’와 같은 논

문 제목에서 “ㄴ”, “ㄹ” 의 경우이다.
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누어 분석하였는데 먼저 전체 구간인 2016년부터 2023년까지를 분석

하였고, 다음으로 논문 발표에 영향을 주었을 가능성이 높은 외생 변수

의 발생 시점인 코로나 발생 연도(2020년)를 기준으로 그 이전인 

2016년부터 2020년까지, 코로나 이후인 2021년부터 2023년까지를 

분석하였다. 또한, 전처리가 된 자료를 바탕으로 빈도분석을 수행하여 

핵심 키워드를 추출하였다. 이를 통해 고빈도 단어를 순서대로 정리하

고, 이를 표와 그림으로 시각화하여 제시했다.

다섯 번째로, 네트워크 분석을 통해 동시에 출현하는 단어 및 중심성 

지표를 도출하고 이를 비교하였다. 특히, 연결 중심성을 중심으로 핵심 

단어 간의 관계를 살펴보고 이를 시각화하였다. 네트워크 분석 결과를 

기반으로 토픽 모델링 과정을 진행하여 전체 텍스트를 구성하는 연구 

주제와 각 연구 주제와 관련된 핵심 단어를 확인했다. 또한, 연도별 연

구 주제의 비율 변화를 시계열 회귀분석을 통해 분석하고, 이러한 분석 

결과를 표와 그림으로 시각화했다.

마지막으로 연구의 결과를 정리하고, 본 연구의 한계점과 향후 연구

를 위한 제안 사항을 제시하였다. 지금까지의 과정을 정리하면 <그림 

1>과 같다.
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<그림 1> 연구 절차

2.1 측정 도구

2.2.1 언어 네트워크 분석(Language Network Analysis)

언어 네트워크 분석은 텍스트에서 의미를 가지는 단어들을 추출하

고, 이들 간의 연결 관계를 파악하여 네트워크를 생성하고 분석하는 방

법이다(이수상, 2014). 이 분석은 단어와 단어들 사이의 관계를 통해서 

텍스트에 내재하고 있는 구조적 특성을 분석하며, 중심성 지표를 활용

해 핵심 단어의 중요도를 평가한다. 연결 중심성, 근접 중심성, 매개 중

심성이 주로 사용되며, 각 단어의 영향력을 분석한다(신우봉·김일환·김

흥규, 2010; 최일영·이용성·김재경, 2010). 

분석 과정은 문서나 게시물 등 텍스트 자료를 수집하고 전처리 과정

을 통해 정제하며, 불용어 제거와 형태소 분석 등을 수행하여 데이터를 

준비한다. 다음 단계에서는 단어 또는 구문 간의 빈도나 동시 발생 등
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의 관계를 기반으로 네트워크를 구축한다. 이 네트워크를 바탕으로 중

심성, 클러스터링, 연결성 등을 분석하여 언어적 패턴과 의미를 도출하

며, 마지막으로 분석 결과를 시각적으로 표현하여 그 관계를 살펴본다

(Christensen, A. P. & Kenett, Y. N., 2021; 김동아, 2023).

언어 네트워크 분석은 키워드 간의 동시 출현 관계를 중점적으로 분

석하고 네트워크 시각화 도구를 통해 분석 결과를 직관적으로 전달할 

수 있는 장점이 있어서 텍스트의 의미적 구조를 파악하는 데 유용하다. 

이점은 연구자의 주관적 판단을 넘어서 연구의 신뢰성과 타당성을 높

이는데 도움이 된다(이수상, 2014).

본 연구에서도 빈도분석, 동시 출현 단어 분석, 중심성 분석을 수행

하였으며 이를 키워드 네트워크 수형도로 시각화하였다.

2.2.2 토픽 모델링(Topic Modeling)

토픽 모델링은 비정형 텍스트 데이터를 분석하여 텍스트 내의 주제

를 자동으로 추출하는 기법이다. 이를 활용하면 대규모 텍스트 데이터

를 효율적으로 분류하고 중요한 정보를 식별할 수 있다. 예를 들어, 정

치적 여론 분석, 소비자 댓글 분석, 학술 문헌 탐색 등에서 사람들이 관

심사가 무엇인지 확인할 수 있다. 

정확한 토픽 모델링을 위해서 그동안 다양한 알고리즘8)이 개발되었

고 현재도 개선되고 있지만, 연구자들이 가장 많이 사용하는 것은 잠재 

디리클레 할당(Latent Dirichlet Allocation, LDA)이다. LDA는 Blei 

외(2003)에 의해 제안된 주제 추출 기법으로 주제를 구성하는 특정 단

어가 확률 분포를 가지고 더 자주 나타난다는 가정을 바탕으로 문서 속

에 내포되어 있는 여러 주제를 추출한다. LDA는 여러 가지 장점이 있

는데 특히 대규모의 텍스트 데이터에서 잠재적인 주제를 자동으로 추

출하는 데 매우 효과적이며 새로운 문서가 추가될 때도 기존의 주제 구

조를 유지하면서 빠르게 적응할 수 있으며 명료한 해석이 가능하다

8) 알고리즘이란 특정 작업을 수행하기 위해 명확하게 정의된 계산 절차로 특정한 

계산 문제를 해결하기 위한 도구이다(Cormen, Leiserson, Rivest, & Stein, 

2009:5).
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(Vayansky, I., & Kumar, S. A, 2020). 

한국어 교육 분야에서도 연구 동향 분석을 위한 양적 연구에 LDA 기

반의 알고리즘인 Netminer9)를 이용한 여러 연구들(박영훈‧김장식‧송
향근, 2019; 박영훈, 2020; 정연희, 2020; 방성원, 2021; 김동아, 

2022; 조남현·장경완, 2023)이 발표되었다. 본 연구 역시 연구 주제들

을 도출하기 위하여 Netminer를 사용하였다. 다음으로 시간의 흐름에 

따른 연구 주제들의 추이 변화를 분석하기 통계 분석 소프트웨어인 

‘StataSE 18’을 이용하여 시계열 회귀분석을 하였다. 

3. 연구 결과

3.1 논문 수 추이

3.1.1 연도별 추이

2016년에서 2023년까지 연도별 논문 추이는 전체 논문의 수는 전반

적으로 큰 변동 없이 비교적 일정했다. 조금 더 자세히 살펴보면 2018

년 이후부터 서서히 증가하는 경향을 보여주고 있으며 최근 몇 년 동안

에는 다소 증가하는 추세를 보였다. 

9) ㈜사이람에서 개발한 네트워크 & 소셜 빅데이터 분석 전문 소프트웨어로 한국어 

분석이 가능해 자료 수집과 분석에 장점이 있다, 
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<그림 2> 2016~2023년 연도별 논문 수

그러나 언어별 비율의 변화는 차이가 있었다. 2016년부터 2023년

까지 중국어와 한국어로 작성된 논문의 비율을 살펴보면, 두 언어의 

사용 비율에 뚜렷한 변화가 나타난다. <그림 3>은 해당 기간 중국어

와 한국어 논문의 비율 변화를 보여준다.

<그림 3> 2016~2023년 중한 논문 퍼센트

중국어 논문의 비율은 전반적으로 꾸준히 증가하는 경향을 보인다. 

특히 2020년 이후로 그 비율이 급격히 상승하여, 2022년에 가장 많은 

논문 비율을 기록했다. 2023년에는 45%로 소폭 감소했지만, 여전히 
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높은 수준을 유지하고 있다. 반면, 한국어 논문의 비율은 감소하는 추

세를 보인다. 특히 2020년 이후로 감소 폭이 커졌으며, 2021년에는 그 

비율이 52%로 가장 낮았다. 2023년에는 55%로 다소 증가했지만, 초

기의 높은 비율을 회복하지 못한 상태이다.

이러한 변화는 학술지 논문 저자들의 언어 선택의 변화, 연구 주제의 

전환, 학술지의 언어 정책 등의 여러 요인에 의해서 영향을 받을 수 있

다. 앞으로도 이러한 언어 사용 패턴의 변화를 계속해서 관찰하고 분석

할 필요가 있다.

3.1.2 연도별 회귀분석 

<표 2>는 2016년부터 2023년까지 중국어 논문과 한국어 논문에 대

한 회귀분석 결과이다. 분석은 전제 기간과 코로나 발생 이전과 이후로 

나누어 이루어졌다.

<표 2> 시계열 분석

전체 기간(2016~2023년) 동안 중국어 논문 비율은 통계적으로 유

의미하게 증가한 것으로 나타났다(β = 0.0209, p = 0.007). 반면 한국

어 논문의 비율은 통계적으로 유의미하게 감소했다(β = -0.0209, p = 

0.007). 더빈-왓슨 값10)(DW = 1.648)은 잔차 간의 경미한 자기상관

10) 더빈-왓슨(Durbin-Watson, DW) 값은 회귀분석에서 잔차(오차 항) 간의 자기 
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을 나타내며, 모델의 독립성에는 큰 문제가 없음을 보여준다. 따라서 

앞으로도 해당 학술지에서는 한국어보다는 중국어로 쓴 논문이 발표될 

가능성이 높다는 것을 제시한다.

코로나 이전 기간(2016~2020년)의 경우 중국어 논문과 한국어 논

문의 비율 변화는 통계적으로 유의미하지 않았다(각각 p = 0.559). 따

라서 이 시기에는 두 언어별 논문의 비율 변화는 거의 없었던 것으로 

보인다. DW 값이 2.197로 나타나 잔차 간의 자기상관이 거의 없었다. 

코로나 이후 기간(2021~2023년)의 경우 역시 중국어 논문과 한국어 

논문의 비율 변화는 통계적으로 유의미하지 않았다(각각 p = 0.625). 

비율의 변화가 있었지만, 그 변화가 통계적으로 신뢰할 만한 수준은 아

니었으며 DW 값이 3으로 높게 나타나서 잔차 간의 높은 자기상관 가

능성이 보인다. 그러므로 전체 기간에 대한 회귀분석 결과는 유의미하

지만, 하위 기간별 분석에서는 통계적으로 유의미한 차이가 나타나지 

않았다. 연구 해석의 정확성을 높이기 위해서 추가적인 데이터의 검토

가 필요해 보인다.

3.2 언어 네트워크 분석 결과

3.2.1 키워드 출현 빈도분석

분석 대상인 711편의 연구 논문의 제목에 나타난 명사는 모두 1,965

개였으며 이것을 다시 전처리 과정을 통해 정제하였다. 전처리 과정을 

거친 데이터를 대상으로 빈도분석을 시행하여 추출된 단어의 수는 

1,761개이다. 상위 빈도 30위 이내의 고빈도 단어는 <표 3>과 같다. 

‘번역’, ‘교육’, ‘교수’, ‘문화’, ‘문학’ 등이 최상위 빈도로 나타났고 이 단

어들은 잠재적 연구 주제가 될 가능성이 높다. 그러나 문서상에서 특정 

상관성을 측정하는 통계 지표이다. 이 값은 주로 선형 회귀 모델에서 잔차가 독

립적인지를 검정하는 데 사용이 된다. DW 값은 2에 가까울수록 잔차가 독립적

이라는 것을 나타내며, 이는 회귀 모델의 기본 가정이 충족되고 있음을 의미한

다. 따라서 모델의 예측이 더 신뢰할 수 있으며, 독립성 가정이 충족되어 미래 

예측에 유리하다(Durbin. J., & Watson. G. S.,1992).
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단어가 많이 나타난다고 해도 핵심어가 아닐 수도 있음에 주의해야 한

다. 즉 문서에는 자주 출현하지만, 주제로 보기에 어려운 보편적인 단

어일 수도 있으므로 이어지는 토픽 모델링과 언어 네트워크 분석을 통

해서 연구 주제와 핵심어를 재차 확인하는 과정이 필요하다.

고빈도 단어 분석 결과 번역(224회), 교육(172회), 교수(167회), 문

화(145회), 문학(87회) 등이 가장 많이 사용된 단어로 나타났다. 이러

한 단어들은 논문 제목에서 자주 등장하며, 이들이 연구의 주요 주제나 

관심사를 반영하고 있음을 시사한다. 중간 빈도의 단어로는 대학교(49

회), 대조(45회), 여성(44회), 특징(44회), 오류(42회) 등이 있었다. 이

들 어휘는 특정 세부 주제나 연구 초점에 대한 관심을 나타낼 수 있다. 

교수법(31회), 이론(31회), 중국인(31회) 등의 단어들은 상대적으로 낮

은 빈도를 보이지만, 연구 제목에서 나타날 만큼 중요성이 있다고 할 

수 있다.

번역이 가장 높은 빈도를 차지하고 있다는 점에서, 번역 관련 연구가 

매우 활발하게 이루어지고 있음을 알 수 있다. 또한 고빈도 단어 목록

에서 다양한 분야와 관련된 용어들(의미, 소설, 여성, 기능, 오류, 전략 

등)이 나타나는 것은 연구 주제가 광범위하며 다양한 학문적 논의가 이

루어지고 있음을 보여준다. 마찬가지로 교수나 교육과 같은 단어가 상

위에 위치하는 것도 교육 관련 연구, 특히 교육 방법론이나 교수법에 

관한 관심이 높음을 보여준다.
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<표 3> 상위 30위 고빈도 단어

<표 3>에서 제시한 고빈도 단어들을 직관적이고 인지적으로 파악하

기 위해 워드 클라우드를 통해서 시각화하였다. <그림 4>는 상위 250

개 키워드로 구성된 워드 클라우드이다. 이를 바탕으로 '번역'과 '교육'

이 이 텍스트의 주요 주제임을 알 수 있었다. 특히 번역이 중심에 자리

하고 있어, 해당 자료가 번역 또는 교육 자료에 관한 연구일 가능성이 

크다. 또한 '문화', '비교', '의미' 등의 단어들이 나타나는 것으로 보아서 

다양한 학문적 주제를 다루고 있다는 것을 알 수 있다.

<그림 4> 워드 클라우드
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3.2.2 중심성 분석 결과

텍스트 내의 주제와 구조를 보다 체계적으로 이해하고 중요한 패턴

을 식별하기 위해서 언어 네트워크 분석을 하였다. 세부적으로는 우선 

각 토픽에서 중요한 위치를 차지하고 있는 키워드 간의 연결 관계를 더 

정밀하게 분석하기 위해서 동시 출현 단어 분석을 수행하고 핵심적인 

개념이나 주제를 명확히 하기 위해서 중심성을 분석하였고, 그 결과를 

키워드 네트워크 수형도로 도식화하여 의미 관계를 살펴보았다. 

(1) 동시 출현 단어 분석

동시 출현 단어 분석은 텍스트 내에서 특정 단어들이 함께 나타나는 

빈도를 측정하여, 단어 간의 관계를 시각화하는 방법이다. 이는 텍스트

를 분석하기 위해 텍스트에 동시에 나타나는 단어 쌍의 패턴을 활용하

는 방법으로 단어 쌍 간의 연결 강도를 통해 유사도를 산출하고 이를 

기반으로 주제를 묶거나 네트워크 맵(map)으로 표현하는 분석 기법이

다(허영수, 2023:651). 또한 특정 분야 문헌들의 유형 및 경향을 살펴

보는 데에 적합한 연구 방법으로 알려져 있다(김은실‧강승혜, 2019:27).

본 연구에서 분석한 상위 30위 동시 출현 단어쌍은 <표 4>와같다. 

<표 4>는 논문 제목과 초록에서 자주 함께 나타난 상위 30위 동시 출

현 단어쌍이다. 이 표에서 ‘Source’는 첫 번째 단어, ‘Target’은 두 번

째 단어를 의미하며, ‘강도(weight)’는 각 단어쌍이 얼마나 자주 함께 

나타났는지를 수치로 표현한 것이다. 값이 클수록 두 단어가 자주 같

이 사용되었음을 의미한다. 가장 자주 함께 사용된 단어쌍은 ‘문화-

교육’(강도 18), ‘중국인-학습자’(강도 18), ‘교수-방식’(강도 17), ‘번

역-전략’(강도 16) 등이다. 이는 연구에서 문화와 교육이 밀접하게 관

련된 주제들로 다루어졌으며, 연구 대상이 중국인 학습자였음을 보여

준다. 또한, ‘인재-양성’(강도 16)과 ‘플립-학습’(강도 14)과 같은 단

어쌍은 연구자들이 학문 목적 학습자들과 최신 교육 방법에 대한 관

심이 높았음을 나타낸다. 중간 빈도의 단어쌍으로는 ‘번역-과정’(강

도 8), ‘교수-개혁’(강도 8) 등이 있으며, 이는 특정 연구 주제에서 중



442 國際言語文學 제59호

요한 요소로 다루어졌음을 시사한다. 이러한 단어쌍들은 각각의 연구 

분야나 주제에서 중요한 키워드로 사용된 것으로 보이며, 해당 주제

에 대한 학문적 관심을 반영한다.

<표 4> 상위 30위 동시 출현 단어쌍

(2) 중심성 분석

연구 주제를 정확하게 반영할 수 있는 핵심어 추출을 위해서 중심성 

분석을 하였다. 중심성 분석을 통해서 전체 네트워크상에서 중요한 위

치나 영향을 주는 단어를 찾는데, 이를 측정하는 지표로 연결 중심성

(Degree centrality), 매개 중심성(Betweenness centrality), 근접 중

심성(Closeness centrality)을 구하고 비교하였다. 
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<표 5> 중심성 상위 20개 키워드 

연결 중심성(Degree Centrality)은 각 단어가 다른 단어들과 얼마나 

많이 직접적으로 연결되어 있는지를 나타낸다. 값이 크면 해당 단어가 

다른 단어와 직접적으로 연결되어 있어 네트워크에서 중요한 위치에 

있음을 의미한다. 번역(0.041219), 문화(0.033453), 교수(0.032855) 

등이 높은 연결 중심성을 나타내며, 이는 이 단어들이 다른 단어들과 

자주 연결되어 논문 제목이나 초록에서 중요하게 다뤄졌음을 의미한

다. 매개 중심성(Betweenness Centrality)은 특정 단어가 네트워크 내

에서 다른 단어들 사이에 연결을 얼마나 중개하는 역할을 하는지를 나

타낸다. 값이 클수록 해당 단어가 네트워크 내에서 중요한 연결 지점을 

형성하고 있음을 의미한다. 문화(0.086617), 번역(0.086022), 교수

(0.069492) 등이 높은 매개 중심성을 보이며, 이는 이러한 단어들이 

다른 단어와 단어 사이의 연결 과정에서 중요한 중재자의 기능을 하고 

있다. 근접 중심성(Closeness Centrality)은 특정 단어가 네트워크 내 

다른 단어들과 얼마나 가까운지(즉, 얼마나 빠르게 다른 단어들과 연결

될 수 있는지)를 측정한다. 값이 클수록 해당 단어가 네트워크의 중심
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에 위치하고 있음을 의미하는데 비교(0.245704), 번역(0.244892), 교

수(0.244862) 등이 높은 근접 중심성을 보였다. 이는 이러한 단어들이 

네트워크의 중심에 위치하며, 다른 단어들로부터 쉽게 접근이 가능한 

위치에 있음을 알 수 있다.

번역은 세 가지 중심성 지표에서 모두 높은 값을 보이며, 이는 논문 

제목과 초록 내에서 매우 중요한 핵심어로 사용되고 있음을 의미한다. 

문화, 교육, 비교도 모든 지표에서 높은 점수를 기록하여 중요한 역할

을 하고 있다. 문화는 매개 중심성에서 가장 높은 점수를 기록하여, 다

른 주제 간 연결에서 중요한 역할을 하고 있음을 보여준다. 높은 중심

성을 가진 단어들은 연구에서 더 많은 주목을 받고 있거나, 여러 연구

에서 중요하게 다뤄진 주제일 가능성이 크다. 따라서 이러한 단어들을 

중심으로 추가적인 연구를 계획하거나, 기존 연구의 주제 사이의 관계

를 재평가할 수 있다.

중심성 분석을 바탕으로 키워드 네트워크를 시각화하였다. <그림 5>

에서 붉은 점은 핵심 단어 즉 노드(node)를 의미한다. 예를 들어 ‘번

역’, ‘문화’, ‘교육’은 핵심 키워드로 하나가 각각의 노드를 표시한다. 그

리고 이러한 단어들 사이의 연결을 나타내는 것이 엣지(Edge)이다. 엣

지가 많은 노드는 다른 키워드와 자주 연결되며, 전체 의미 네트워크에

서 중요한 역할을 하는 키워드를 나타낸다.
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<그림 5> 키워드 네트워크 수형도

키워드 네트워크 수형도에서 중앙에 위치한 노드들은 다른 많은 노

드들과 연결된 키워드들이다. ‘번역’, ‘교육’, ‘문화’ 등이 중앙에 위치하

며, 여러 키워드들과의 연결이 많은 것을 볼 수 있다. 이것은 이러한 키

워드들이 논문 제목과 초록에서 중요한 중심적 역할을 한다. 반면, 주

변부에 있는 노드들은 상대적으로 연결이 적은 키워드들로 이들은 특

정한 주제나 분야에 한정되어 자주 사용되는 단어일 가능성이 크다.

이러한 키워드들을 군집(Clusters)을 이루게 되는데 그래프에서 몇 

개의 주요 군집이 형성되어 있음을 알 수 있다. 이는 특정 주제나 개념

이 서로 강하게 연관되어 있는 그룹을 나타낸다. 예를 들어, ‘문화’, ‘교

육’, ‘번역’ 등의 핵심 노드에 연결된 키워드들의 군집은 문화, 교육, 번

역과 관련된 연구들이 많았음을 보여준다. 또 다른 군집으로는 ‘비교’, 

‘기능’, ‘구조’ 등이 있는데 이는 언어학적 또는 비교 분석적 연구가 집

중되어 있는 영역을 나타낼 수 있다. 여러 키워드가 하나의 중심 키워

드 주변에 군집을 형성하고 있는 것은 해당 키워드가 연구의 중요한 초

점이 되고 있음을 나타낸다. 예를 들어, ‘문화’와 ‘교육’ 주변에 많은 다

른 키워드들이 연결된 것은 이들이 연구의 중심적 주제임을 보여준다. 
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또 다양한 키워드들이 연결된 모습을 통해 연구 주제의 폭과 깊이를 확

인할 수 있다. 예를 들어 ‘비교’, ‘기능’, ‘구조’와 같은 키워드들은 학문

적 접근법을 반영한 것으로 보인다. 

3.3. 토픽 모델링 분석 결과

3.3.1. 토픽 모델링 분석 결과

토픽 모델링을 수행하기 전에 최적의 토픽 개수(Number of Topics)

를 찾기 위해서 c_v(Coherence Value)11) 값을 구했다. 토픽 개수는 

첫 번째 열에 나타난 것처럼 4개부터 25개까지를 설정하였다. α

(Alpha)는 주제 분포의 과정을 제어하는 매개변수로, 각 문서에 할당되

는 주제의 분포를 나타낸다. α 값이 클수록 문서에 더 많은 주제가 골

고루 분포되며, 값이 작을수록 한두 개의 주제가 집중되는 경향이 있

다. 이에 선행연구(최진수·정혜원, 2022:14)와 문서의 양을 고려하여 α 

값을 0.1로 설정했는데 이는 중간 정도의 주제 분포를 가정한다. β

(Beta)는 단어 분포의 과정을 제어하는 매개변수로, 각 주제 내에서 단

어들이 어떻게 분포되는지를 나타낸다. β 값이 작을수록 각 주제는 소

수의 단어에 집중되고, 값이 클수록 단어들이 골고루 분포된다. α 값과 

동일한 기준을 따라 0.001로 설정하였다. 반복 횟수(Iterations)는 각 

주제 모델링 시뮬레이션에서 실행된 반복 횟수를 나타낸다. 표에서는 

모든 시뮬레이션에서 1,000회의 반복을 수행했다. 이 반복 횟수는 모

델의 수렴을 돕고, 안정적인 결과를 얻기 위해 설정된 것이다. 그리고 

<표 6>에서 주제 개수가 9일 때 c_v 값이 0.61로 가장 높게 나타나 주

제의 일관성을 보인다. 이를 참조하여 주제의 개수를 9개로 지정하고 

이를 바탕으로 핵심 키워드를 확인하였다.

11) 특정 주제와 관련이 있는 단어들의 공출현 정도를 평가하여 해당 주제가 의미론

적으로 얼마나 일관성이 있는지 판단하는 지표이다(Röder, M., Both, A., & 

Hinneburg, A., 2015). 값이 클수록 해당 주제가 더 일관성 있고 언어적으로 의

미가 있다는 것을 나타낸다. 
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<표 6> 토픽 개수별 c_v값

<표 7>에서 확인할 수 있듯이, 연구는 다양한 주제를 포괄하고 있다. 

전공/대학, 번역, 대조, 비교, 문학, 교수, 학습자 교육, 문법 등 다양한 

주제가 다루어졌으며, 이는 연구의 폭넓은 범위를 보여준다.

<표 7> 토픽별 키워드, 연구 주제, 구성 비율
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토픽 모델링 결과를 시각화하면 <그림 6>과 같다. 각 토픽은 파란색 

사각형 노드로 표시되어 있으며, 각 토픽에 해당하는 번호가 기재되어 

있다(예: Topic-1, Topic-2 등). 각 토픽은 분석을 통해 도출된 특정 

주제를 나타내며, 관련된 키워드들로 둘러싸여 있다. 각 키워드는 붉은 

점으로 표시되어 있고 키워드들의 크기와 위치는 해당 키워드의 중요

도를 나타내며, 크기가 클수록 그 토픽 내에서 중요도가 높은 키워드를 

의미한다. 토픽과 키워드 간의 선(엣지)은 해당 키워드가 토픽과 얼마

나 밀접하게 연관되어 있는지를 나타낸다. 선의 두께가 두꺼울수록 해

당 키워드와 토픽 간의 연결이 강하고, 자주 함께 나타났음을 의미한

다. 예를 들어, Topic-1에서는 교육, 전공, 양성, 대학, 인재가 주요 키

워드로 나타난다. 

<그림 6> 토픽 모델링 시각화

분석 결과 총 4개의 군집이 있으며, 각각의 군집은 특정 주제를 중심

으로 관련 단어들이 연결된 형태로 나타나 있다는 것을 알 수 있다. 

Topic-1, 7, 8이 연결되어 있는 군집은 ‘대학’, ‘과정’, ‘교수’, ‘학습자’ 

등의 단어와 연결되어 있다. 이 군집은 주로 ‘교육’ 관련 주제를 다루고 

있는 것으로 보이며, 인재 양성, 한국어 교육, 교육과정 등과 관련된 내

용을 포함하고 있다. Topic-3, 4, 9가 연결된 군집은 ‘의미’, ‘문화’, ‘기
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능’과 같은 단어들이 중심에 있다. 이 군집은 ‘언어’와 관련이 있는 주

제를 다루고 있는 것으로 보인다. 언어의 의미론적 측면이나 문화적 문

맥, 문법 등의 주제와 관련된 연구들이 연결되어 있었다. Topic-5, 6은 

‘여성’, ‘문학’, ‘비교’와 같은 핵심어들이 포함되어 있다. 이 군집은 ‘문

학’과 관련된 주제로 보인다. 특정한 문학 텍스트와 문학 작품의 비교 

등과 관련된 연구들이다. Topic-2는 독립적인 주제로 ‘번역’, ‘전략’, 

‘중국’와 같은 단어들이 연결되어 있다. 이 4개의 군집의 비율을 살펴보

면 ‘교육’과 관련된 군집이 32%로 가장 많고 다음으로 ‘언어’와 관련된 

군집의 비율이 30.1%, 그리고 ‘문학’ 24.4%, ‘번역’ 12.5% 순으로 나

타났다. 

3.3.2 연구 주제의 변화 양상 분석

다음으로 시간의 변화에 따라 연구 주제가 양적으로 어떻게 변화하

였는지를 살펴보았다. <표 8>은 관련 논문들을 주제와 발표 연도를 기

준으로 분류한 것이다. 

<표 8> 토픽별/시기별 논문 발행 편수

그리고 분석의 대상이 되는 2016년부터 2023년까지 연도별로 연구 

주제의 구성 비율을 구하고 이를 다시 <그림 7>과 같이 시각화였다.
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<그림 7> 시기별 연구 주제의 변화 

시기별 연구 주제 변화가 심한 주제는 다음과 같다. Topic-5 ‘문학’

은 2016년(1기)에는 전체 연구의 23.6%로 가장 높은 비율을 차지했으

나, 2019년(4기)에는 19.3%로 감소하고, 이후 2022년(7기)에는 8.8%

로 가장 낮은 비율을 기록했다. 2023년(8기)에는 9.9%로 다소 회복했

지만, 초기의 높은 비율과 비교하면 상당한 감소세를 보인다. Topic-6 

‘비교’는 2016년(1기)부터 2019년(4기)까지 10% 전후로 안정된 비율

을 보이다가 2020년(5기)에는 4.5%로 급감했다. 이후 2021년(6기)에 

다시 과거와 비슷한 10.2%로 증가했다가 2022년 이후에는 7.7%의 다

소 감소한 비율을 나타낸다. 주목할 점은 2020년(5기) 때의 감소이다. 

다른 시기에는 안정세를 보였는데 유독 특정한 시기에 감소세를 보인 

것은 연구 외적 요인에 영향을 받았을 가능성이 있다. 이 시기에 코로

나가 발생했다는 점이 비교 연구에 영향을 주었을 가능성이 있다. 

Topic-7 ‘교수’는 2016년(1기)에 10.1%로 시작하여 점차 증가하는 

모습을 보이다가 2022년(7기)에는 23.1%로 정점을 찍었다. 하지만 

2023년(8기)에는 13.2%로 다시 감소하는 등 변화의 폭이 큰 편이다. 

Topic-8 ‘학습자 교육’도 2016년(1기)에는 7.9%로 시작하여 2018년

(3기)에는 16.3%로 최고치를 기록한 후에는 감소와 증가를 반복하는 

추세를 보인다. 

이러한 변화의 원인은 연구 경향 및 사회적 관심의 변화가 있다는 것

을 의미한다. ‘Topic 5 문학’의 변화는 문학 연구가 초기에는 큰 관심
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을 받았으나, 최근 들어 다른 학문적 관심사인 교육, 번역, 한국어 교육 

등에 밀려 상대적으로 중요도가 낮아졌기 때문일 수 있다. 이는 사회적 

이슈나 새로운 연구 주제의 부각으로 인해 연구자들의 관심이 다른 분

야로 이동한 결과이거나 해당 분야의 전공자들의 감소 등에서 원인을 

찾을 수 있을 것이다. Topic 7 ‘교수’와 Topic 8 ‘학습자 교육’의 경우, 

교육 정책의 변화나 국제적 환경 변화에 따라 학습자 연구가 집중되었

을 가능성이 크다. 예를 들어, 한국어 교육은 최근 몇 년 동안 국제적으

로 한국 문화와 한류의 영향력 확대로 인해 중요성이 증가했으며, 이에 

대한 연구가 폭발적으로 증가했다가, 일정 기간 이후 어느 정도 안정된 

수요에 따라 감소했을 수 있다.

다음 단계로 시간의 변화 속에서 연구자들이 어떤 주제에 관심이 많

았는지 살펴보기 위해서 시계열 회귀분석을 하였다. 이 분석을 통해서 

선행연구(Griffiths, T. L., & Steyvers, M, 2004; 김태경·최회련·이홍

철, 2016; 박종순·김창식, 2019) 등에서 구분한 인기 주제(Hot 

Topic), 비인기 주제(Cold Topik), 중립 주제(Neutral Topic)를 확인

해 보았다. 

<표 9> 연구 주제별 시계열 분석

회귀 계수(β)는 각 주제의 시간에 따른 변화 추세를 나타낸다. β 값

이 양수일 경우, 해당 주제의 비율이 시간이 지남에 따라 증가하고 있
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음을 의미하며, 음수일 경우 감소하고 있음을 의미한다. 예를 들어, 

Topic-1 전공/대학의 β 값은 0.0113으로 양수이며, 이는 이 주제가 

시간이 지남에 따라 증가하는 추세임을 나타낸다. 반면, Topic-5 문학

의 β 값은 -0.1962로 음수이며, 이는 이 주제가 시간이 지남에 따라 

감소하는 추세를 보이고 있음을 시사한다. t 값은 β 값의 통계적 유의

성을 테스트하는 지표이다. t 값이 클수록 해당 회귀 계수가 통계적으

로 유의미하다는 것을 나타낸다. p 값은 회귀 계수가 통계적으로 유의

미한지를 판단하는 데 사용된다. 본 연구에서는 p 값이 0.1, 0.05, 

0.001 이하이면 통계적으로 유의미하다고 간주한다.

Topic-1 전공/대학(β = 0.0113, p = 0.021)은 시간이 지남에 따라 

이 주제의 비율이 증가했다. 통계적으로 유의미한 추세를 보이고 자기 

상관성도 미미하게 나타났다. 이는 전공/대학 관련 연구가 최근 들어 

점점 더 중요한 주제로 부각되고 있음을 시사한다. Topic-7 교수(β = 

0.0129, p = 0.084)는 p 값이 0.084로 0.1보다 작으며 통계적으로 유

의미한 증가 경향을 확인할 수 있었다. 반면 Topic-5 문학(β = 

-0.1962, p = 0.000)은 p 값이 0.001보다 작아 시간이 지남에 따라 유

의미하게 감소하는 추세를 보인다. 이는 문학 관련 연구가 최근에는 상

대적으로 중요도가 낮아졌음을 시사한다.

대부분의 주제에서 DW 값이 2에 가까운 값을 보이며, 이는 잔차의 

자기상관이 크지 않음을 의미한다. 다만, ‘번역’, ‘비교’, ‘한국어 교육’ 

등의 주제의 DW 값이 다소 높은 편이어서, 잔차 간에 양의 자기상관이 

있을 가능성이 있다. 정리하면 ‘전공/대학’, ‘교수’ 등의 주제가 통계적

으로 유의미한 증가 추세를 보이는 인기 주제이며 ‘문학’이 감소세에 

있는 비인기 주제임을 알 수 있다. 나머지 주제들은 증감이 통계적으로 

유의하게 나타나지 않아 중립 주제라고 할 수 있다. 

4. 결론 및 제언

본 연구에서는 2016년부터 2023년까지 중국 학술지 ‘한국어 교수와 

연구’에 실린 논문의 언어 사용 및 주제 변화를 분석하였다. 연구 결과, 
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전체 논문의 수는 비교적 일정하게 유지되었으나, 동일 기간에 논문에 

사용된 언어의 변화가 두드러졌다. 중국어 논문의 비율은 지속적인 증

가세를 보였는데 특히 2020년 이후 큰 상승이 나타났다가 2023년에는 

소폭 감소했다. 반면, 한국어 논문의 비율은 지속적인 감소 추세를 보

였다. 

동일한 자료를 대상으로 회귀분석을 한 결과, 중국어 논문의 비율은 

통계적으로 유의미하게 증가했으나 한국어 논문의 비율은 유의미하게 

감소했다. 하지만, 코로나 이전과 이후로 나누어 분석한 결과, 하위 기

간별로는 통계적으로 유의미한 차이가 없었다. 이는 전반적인 언어 사

용 변화는 명확했지만, 유행병과 같은 외생 변수의 영향이 생각보다 크

지 않았음을 보여준다. 세부 시기의 변화는 다른 학술지 등을 포함한 

추가 연구를 통해서 살펴볼 수 있을 것이다. 

다음으로 여러 주제를 구성하는 핵심 키워드를 확인하기 위해서 키

워드 분석을 하였고 ‘번역’, ‘교육’, ‘교수’, ‘문화’, ‘문학’ 등이 주요 연구 

주제임이 확인되었다. 또한 키워드 사이의 관계를 파악하기 위해서 언

어 네트워크 분석을 하였다. 먼저 동시 출현 단어를 분석하고 다음으로 

중심성을 살펴보았다. 분석 결과, ‘번역’, ‘교육’, ‘문화’가 핵심적인 연

구 주제임이 드러났으며, 이들 간의 관계가 강하게 연결되어 있음을 확

인할 수 있었다.

앞선 언어 네트워크 분석을 기초로 연구 주제를 찾기 위해서 토픽 모

델링 분석을 하였고 총 9개의 토픽(‘전공/대학’, ‘번역’, ‘대조’, ‘문화’, 

‘문학’, ‘비교’, ‘교수’, ‘학습자 교육’, ‘문법’)이 도출되었다. 이것은 해당 

학술지가 다양한 연구 주제를 다루고 있음을 보여준다. 다음으로 해당 

토픽과 관련된 키워드를 시각화하였다. 분석 결과 총 4개의 군집을 확

인하였는데 각각의 군집이 ‘교육’, ‘언어’, ‘문학’, ‘번역’과 관련된 주제

라는 것을 확인하였다. 

또한 연구 주제의 변화 양상을 분석한 결과, 특정 주제의 비율이 시

기별로 변화가 있었다. ‘문학’은 초기에는 높은 비율을 차지했으나 지

속적인 감소세를 보였고 2022년에 가장 낮게 나타났다. 이러한 추세는 

통계적으로도 증명되었다. 시계열 회귀분석 결과, ‘문학’의 감소 추세

는 통계적으로 유의미하였는데 이는 해당 학술지의 연구자들이 문학 
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관련 연구가 활발하지 않음을 의미한다. 반대로 ‘전공/대학’과 ‘교수’와 

관련된 연구는 증가세를 보였다. 이는 학문 목적 학습자를 대상으로 한 

연구의 증가를 시사한다. 통계적 분석 결과 역시 유의미해서 이와 관련

된 연구가 증가 추세를 보이는 인기 주제임을 알 수 있었다. 다른 연구 

주제들은 변동이 크지 않아 일정한 비율을 유지하거나 증감을 반복하

는 경향을 보였다. 따라서 이들 연구는 중립적 주제로 분류할 수 있다. 

이와 같은 연구 결과는 분석의 대상이 되는 중국 학술지 ‘한국어 교수

와 연구’에 한정된 것으로 이를 일반화해서 적용할 수 없다는 점을 밝

힌다. 

결론적으로 본 연구를 통해서 중국 학술지 ‘한국어 교육과 연구’의 

학문적 관심이 학문 목적 학습자들을 대상으로 한 교육 관련 연구로 변

해 왔다는 것을 확인할 수 있었다. 반대로 문학 관련 연구는 감소하고 

있고 동시에 연구자들의 학술 언어 선택이 한국어에서 중국어로 이동

하고 있다. 향후 연구에서는 이러한 변화 추세를 조금 더 장기적인 관

점에서 분석하기 위해서 자료를 수집하고 이를 분석하여 모니터링을 

할 필요가 있다. 

현재 토픽 모델링 기법의 발달로 인해서 BERT12)와 같은 정교한 분

석 도구들이 개발되고 있다. 이러한 도구들은 데이터의 처리 비용이 상

대적으로 많이 든다는 문제점이 있으나 향후 개선되어 사용된다면 분

석의 정확도를 더 높일 수 있을 것이라 기대된다. 

12) BERT(Bidirectional Encoder Representations from Transformers)는 구글이 

2018년에 발표한 자연어 처리(NLP) 모델이다. BERT는 문장이나 단어의 맥락

을 양방향으로 이해하는 것이 특징이다. 이는 전통적인 NLP 모델들이 대개 입

력 데이터를 왼쪽에서 오른쪽(또는 그 반대)으로 처리했던 것과 달리, BERT는 

양방향(Bidirectional)으로 문맥을 파악한다는 점에서 차별화된다. 따라서 문장의 

앞뒤 맥락을 더 잘 반영할 수 있어 자연어 이해 능력이 높다(M. V. Koroteev., 

2021). 이를 이용한 한국어 자연어 처리 능력의 개선이 이루어지고 있다(이치훈 

외, 2020; 유소엽‧정옥란, 2020).
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[Abstract]

Analysis of Research Trends in the Chinese

Journal ‘Korean Teaching and Research’

Wang Ruiqi, Kim Yumi

(Seoul School of Integrated Sciences & Technologies)

This study analyzes the changes in language usage and 

research topics in the articles published in the Chinese journal 

Korean Teaching and Research from 2016 to 2023. A total of 

711 articles were examined, of which 272 written in Chinese 

were translated by multiple translators and verified for reliability. 

The articles were collected via the National Knowledge 

Infrastructure(NKI) website, and the data were analyzed through 

pre-processing. Keyword frequency analysis, linguistic network 

analysis, time-series regression analysis, and topic modeling 

were employed to identify key research topics and their changes 

over time.

The keyword frequency analysis revealed that translation, 

education, language, and literature were the core themes. The 

linguistic network analysis further confirmed the centrality of 

these themes, showing that they occupied a significant place in 

the journal and were clustered around key research topics. Topic 

modeling identified nine major research themes, with 

education-related topics accounting for the largest proportion. 

Time-series analysis showed a clear decline in literature-related 

research over time, while studies on teaching and academic 

fields showed an increasing trend.



456 國際言語文學 제59호

This study highlights the evolving academic focus in Korean 

language education research in Chinese journals, particularly 

noting the growing proportion of articles published in Chinese. 

Future research should monitor these trends and utilize more 

advanced analytic tools for long-term study.

Key words : Korean language education in China, research trend 

analysis, time-series regression analysis, linguistic network 

analysis, topic modeling
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